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Wer bin ich?

• Pensionierte Professorin für Medieninformatik an der HTW Berlin, mit 
Unterricht in Fächern wie “Semantische Modellierung” und 
“Programmierung”


• Actives Mitglied der Fachgruppe Informatik und Ethik der Gesellschaft für 
Informatik, und Fellow der GI


• Promotion über mechanisches Theorembeweisen


• Plagiatsforscherin seit 2002


• Beschäftigung mit GPT seit 2020

Debora Weber-Wulff
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Ich, konfrontiert täglich mit neue KI-Tools…



Ein paar 
studentische 
Arbeiten harren der 
Korrektur…

CC-BY-SA, Weber-Wulff



Jernej Furman from Slovenia, CC BY 2.0 <https://creativecommons.org/licenses/by/2.0>, via Wikimedia Commons

Mensch oder Maschine?



Lehrkräfte und Administratoren 
wollen eine einfache Lösung 

Photo: Flickr cc-by-nc-sa: xtrarant, 2008  
Art Installation: Jamie Pawlus, Indianapolis, Indiana, 2003 
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GPTs

• Anhand eines “Prompts” wird eine Bedeutungswolke von Wörtern erraten.


• Dann wird nach den n häufigsten Wörtern gesucht, die am Anfang stehen 
können. 


• Es wird gewürfelt, und ein Wort ausgewählt. 


• Ausgehend von diesem Wort, wird geschaut, was die 
n häufigsten Wörter sind, die nach diesem  
ausgewählten Wort kommen.


• Und so weiter, bis “genug” gesagt ist.

Wie funktionieren Generative Pre-trained Transformers?
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https://dl.acm.org/doi/10.1145/3442188.3445922

• Emily M. Bender, Timnit Gebru, Angelina McMillan-Major, 
Smargaret Smitchell, X, Y, Z 
FAccT '21: Proceedings of the 2021 ACM Conference on 
Fairness, Accountability, and Transparency 
March 2021

Deswegen: Stochastische Papageien
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Gebru und Mitchell wurden von Google entlassen
Diese Veröffentlichung hatte Folgen
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https://www.nzz.ch/technologie/ich-hatte-das-gefuehl-dass-wir-zensiert-wurden-der- 
abgang-einer-ki-forscherin-bei-google-wirft-fragen-auf-ld.1591681

https://twitter.com/mmitchell_ai/status/1362885356127801345

https://www.nzz.ch/technologie/ich-hatte-das-gefuehl-dass-wir-zensiert-wurden-der-
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Sie können schon Hilfe leisten

• Rechtschreibkorrektur


• Eigennamenerkennung (NER)


• Übersetzungen


• Standard-Computer-Code erstellen


• Texte zusammenfassen


• Texte erzeugen


• …

Wofür können LLMs nützlich sein?

10
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Obwohl sie schon beeindruckend sind!

• Halluzinationen / Einbildung


• Teuer zu trainieren und auszuführen


• Schwierig zu reparieren oder korrigieren


• Schwierig zu auditieren oder erklären


• Antworten nicht konsistent


• Abdeckung nicht gleichmäßig


• Nicht alle Sprachen vorhanden

Probleme mit LLMs

11aus einem Vortrag von Denny Vrandečić
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Das Problem sind wir!

• Daran hat sich seit den Anfängen wenig geändert: Bei jedem Fortschritt 
in der Sprachgenerierung werden sofort maschinelle “Lösungen” für 
gesellschaftliche Probleme gesehen.


• Journalisten helfen mit ihren Jubeltexten nicht unbedingt weiter.


• Wir Menschen lesen viel zu viel “Intelligenz” in diese  
maschinengenerierten Texte hinein.


• Wenn sie einmal etwas “Richtiges” produzieren, 
schließen wir daraus, dass sie immer etwas  
Richtiges produzieren. 

Weitere Probleme
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https://edintegrity.biomedcentral.com/articles/10.1007/s40979-023-00133-4

“[P]roduction of academic 
work, in whole or part, for 
academic credit, 
progression or award, 
whether or not a payment 
or other favour is 
involved, using 
unapproved	or 
undeclared human or 
technological assistance.”

Unauthorised Content Generation
Definition from European Network for Academic Integrity
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Technology & Academic Integrity
ENAI Working Group
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Laß uns einfach diesen Detektoren testen!

• Können Detektoren Texte von Menschen 
zuverläßig erkennen?


• Können Detektoren KI-generierten Text zuverläßig 
erkennen?


• Erkennen sie maschinelle Übersetzungen?


• Wie wirkt sich manuelle oder KI-basierte 
Umschreibung aus?


• Wie konsistent sind die Ergebnisse?

ENAI TAI in February 2023: 

15



CC-BY-SA-3.0 
Tuxyso / Wikimedia Commons| 32

Laß uns einfach diesen Detektoren testen!

• Können Detektoren Texte von Menschen 
zuverläßig erkennen?


• Können Detektoren KI-generierten Text zuverläßig 
erkennen?


• Erkennen sie maschinelle Übersetzungen?


• Wie wirkt sich manuelle oder KI-basierte 
Umschreibung aus?


• Wie konsistent sind die Ergebnisse?

ENAI TAI in February 2023: 

15

• na ja


• nein 

• nein 

• stark verfälschend


• gar nicht

Kurzfassung
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9 Personen generierten je 6 Texte:

• 01-Hum: 100 % vom Menschen geschrieben, nie im Internet


• 02-MT: Wie 01, aber in einer Fremdsprache und übersetzt nach EN


• 03-AI: ChatGPT 3.5 generiert


• 04-AI: ChatGPT 3.5 generiert


• 05-ManEd: ChatGPT 3.5 generiert, mit manuelle 
Verschleierungen


• 06-Para: ChatGPT 3.5 generiert, mit Quillbot 
verschleiert

Testmaterial

16
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 54 Testfälle!
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12 kostenlose Systeme

Untersuchte Systeme

17

•Check	For	AI	
•Compilatio		
•Content	at	Scale	
•Crossplag			
•DetectGPT		
•Go	Winston	
•GPT	Zero	
•GPT-2	Output	Detector	Demo	
•OpenAI	Text	Classifier		
•Writeful	GPT	Detector	
•Writer	
•ZeroGPT

•Turnitin		
•PlagiarismCheck

2 kommerzielle Systeme
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AI-generierten Text = “positiver” Fall

• Accuracy: Wieviele Dokumente wurden korrekt klassifiziert?


• Precision: Wieviele der positive Fälle (i.e. als KI-generiert 
klassifiziert) waren tatsächlich von einer KI? 
=> Risiko der falsche Verdächtigung


• Recall: Wieviele der positive Fälle wurden identifiziert? 
=> Risiko, KI-generierten Texte nicht zu erkennen

Binäre Klassifikationsproblem

18
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Most results are not binary decisions
The problem:

19
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• Categories for human-written documents (01-Hum, 02-MT)


• True negative (TN)


• Partially true negative (PTN)


• Unclear (UNC)


• Partially false positive (PFP)


• False positive (FP)


• Categories for AI-generated documents (03-AI, 04-AI, 05-ManEd, 06-Para)


• False negative (FN)


• Partially false negative (PFN)


• Unclear (UNC)


• Partially true positive (PTP)


• True positive (TP)

New Categories

20
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Durchschnitt von Binär, Semi-binär und Logarithmisch
Genauigkeit

21
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Bei Unsicherheiten wird eher “Mensch” entschieden
Genauigkeit pro Dokumentenklasse

22
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Mensch wird als Maschine angesehen
Falsche Verdächtigungen
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Maschine wird als Mensch gesehen
Nicht-identifizierte Fälle
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Nicht-identifizierte Fälle
Maschine wird als Mensch gesehen
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Nicht-identifizierte Fälle
Maschine wird als Mensch gesehen
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• Was bedeuten diese Zahlen?


• Perplexity = 137.222


• Burstiness Score: 17104.959


• DetectGPT hat aufgehört zu arbeiten: 
     “Server error 😕 We might just be overloaded.  
       Try again in a few minutes?”


• Writeful GPT Detector akzeptierte kein Computer-
Code

Usability Issues

28
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• Es gibt zu viele Falsch-Positive und Falsch-Negative.


• Man kann die Systeme sehr einfach überlisten.


• Es gibt keine Beweise für den Einsatz von KI.


• Man kann sich nicht gegen Vorwürfe verteidigen.


• Die Systeme sollten nicht in Bildungskontexte 
eingesetzt werden!

Ergebnisse

29
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https://doi.org/10.1016/j.xcrp.2023.101769
Aber die Detektoren werden bestimmt bald besser?

30
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https://doi.org/10.1016/j.xcrp.2023.101769
Aber die Detektoren werden bestimmt bald besser?
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GANs: generative adversarial networks



CC-BY-SA-3.0 
Tuxyso / Wikimedia Commons| 32

https://netzpolitik.org/2023/maschinelles-lernen-nicht-so-brillant-wie-von-manchen-erhofft/

• Täusche nicht vor. Es sollte explizit erlaubt sein, ein KI-System 
einzusetzen, also gerade nicht bei eigenhändigen Aufsätzen im 
Bildungszusammenhang oder als „Co-Autor“ eines 
wissenschaftlichen Aufsatzes.


• Zeige es an. Es sollte transparent dargestellt werden, wo genau 
und zu welchem Zweck welche Version von welchem  
KI-System eingesetzt wurde.


• Stehe dazu. Übernimm die volle Verantwortung  
für jeglichen Mist, den das System produziert.  
Keine Ausreden.

Drei einfache Regeln
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Kurz, C. & Weber-Wulff,D., (2023, August 21). Maschinelles Lernen:  
Nicht so brillant wie von manchen erhofft. In netzpolitik.org


http://netzpolitik.org
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Fragen?

• Homepage: 
www.f4.htw-berlin.de/~weberwu/


• Blog: 
copy-shake-paste.blogspot.com


• Buch: 
False Feathers. A Perspective on Academic 
Plagiarism. Springer. 2014


• KI-Detektor-Untersuchung: https://
edintegrity.biomedcentral.com/articles/10.1007/
s40979-023-00146-z

Danke schön!
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(c) 2022 Alexander Rentsch / HTW Berlin


