Vom Lehrbuch zum Kino:
Erfahrungen mit Kl-gestutzten
Kurzvideos in der Hochschullehre
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Brauchen wir Video auf
Lehrblicher? Handy Video im Horsaal

Prof. Dr. Martin Erdmann, RWTH Aachen University, 6-Nov-2025
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Prufung Strukturierte wiss. Gesprache Lehrbuch-Videos Gedanken schreiben ?
Lehrbuch
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Video-Produktion aus Lehrbuch

Verlagsgenehmigung v/

e p
A) 1 Lehrbuch-Kapitel ==> Kiirzen auf Kernthemen 2 h

. J

4 )

B) Schriftsprache | Large Language Model> Gesprochene Sprache Ya h

. &

J
/ C) Redaktionelle Arbeiten  Text + Gleichungen + Abbildungen \
Prazision ? Drehbuch 3-5h
Videoproduktion 34 h
\ KI- Avatar /
o ﬂ Video (Dauer ~5 min) Aufwand 2 Arbeitstag

A e

Martin Erdmann, RWTH Aachen University



Fur Interessierte: Vollautomatische Videoerstellung (Python) pr.Nikias Langner
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Erfahrung: 1. Semester Physik-Videos

Verstehen iterativer Prozess:

Empfehlung Video vor
Beginn der Vorlesung
anschauen (z.B. im Bus)

Anzahl Zugriffe

250 Studierende
200

~ il

Video 1 2... 29

von ca. 2/3 Studierende als hilfreiches Angebot angenommen
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220 Studierende

Erfahrung 2. Semester Physik: Kino

Vorschlag der Studierenden:

10:15 Video vor der Vorlesung auf
Horsaalleinwand ,,Physik-Kino*
(social event, man wollte dabei sein)

10:30 Regularer Beginn Vorlesung

Anzahl Zugriffe

200

Wiederholung fur die mundliche Prufung: e
Erstes Studienjahrin 6 h: alle 55 Kurzvideos 125—
In 9 Portionen mit jeweils 30-50 min. Laufzeit .
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Host: TIB-AV Portal

Experimentalphysik 1

DOl (Serie): 10.5446/s_1911
https://av.tib.eu/series/1911
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Deep Learning for Physics Research

https://www.youtube.com/@PhysikDenken
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Gedanken lesen v/ From thOughtS tO WO rds:

How Al deciphers neural signals to help a man with ALS speak

ALS=amyotrophic lateral sclerosis similar Stephen Hawking

We've enabled Casey Harrell, a man
with ALS, to “speak” with over 97%
accuracy using just his thoughts.

Own-voice
Text-to-speech

Highest probability
word sequence

August 22, 2024
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https://theconversation.com/from-thoughts-to-words-how-ai-deciphers-neural-signals-to-help-a-man-with-als-speak-236998

Progress in 2025 but similar results

Martin Erdmann, RWTH Aachen University
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ot emane | Meta Al Thought-to-Text

Next Steps in Thought-to-Text Technology

1. Wearable MEG Devices: Miniaturized, portable brain sensors
MEG=magnetoencephalography

2. ..

3. Brain Stimulation: Potential for “writing” information back to the brain

enabling direct brain-to-brain or Al-to-brain communication
40 (X1 ]

adapted from https://www.godofprompt.ai/blog/thought-to-text

Wir behalten

50% vom Héren und Sehen %7? in Gedanken geschriebenes
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Meine Anmerkungen

Bildung ist sozialer Prozess mit Studierenden und Dozent:innen, K/ nur Hilfsmittel
/2

%l =4

Fachwissen, Personlichkeitsbildung, Verhalten, Kommunikation, Teamwork, Fehlerkultur,...

/Multiple Lernkanale fur Fachkenntnisse wertvoll \

Vorlesung

Ubung

Strukturierte wiss. Gesprache
Lehrbuch

Lehrbuch-Videos
Lehrbuch-Chatbot

\ Veranstaltungs-Aufzeichnung

"

Zukunft des Lernens?
Meine Gedanken lesen
In meine Gedanken schreiben (?)
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